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GraphoGame : vers un apprentissage ludique et interactif de la lecture
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Expérimentation en milieu scolaire

jectifs du projet

@ Des recherches limitées sur les jeux éducatifs : approches
conceptuelles & revues de la littérature

@ Lassault et al., 2022 ; Ruiz et al., 2017.

o Comparaison de GGF avec FieteMath.
o Absence de données comportementales du jeu.
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Objectifs du projet

@ Des recherches limitées sur les jeux éducatifs : approches
conceptuelles & revues de la littérature

@ Lassault et al., 2022 ; Ruiz et al., 2017.

o Comparaison de GGF avec FieteMath.
o Absence de données comportementales du jeu.

v~ Evaluation plus fine de 'impact du %gg‘beo : Traces d'activité.
v~ Apprentissage automatique sur graphes GNNs: ﬂ Spektra

GRAPHSAGE
ECCCONV
v’ Graph Embedding
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Expérimentation en milieu scolaire

2017/2018 (494 éleves)

Entrainement de lecture
16 semaines
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Expérimentation en milieu scolaire
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Résultats

Dataset GraphoGameFrancais
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Architectures modeles : GraphSage & ECCConv
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Dat: GraphoGameFrancais
Méthodologie Modélisation par graphes : modéles GNNs
Résultats

Parcours dynamique

440 n-graphy

Joueur Nb-Node Nb-Link
10102 221 241
10104 449 518
10107 430 487
10108 222 287
10109 304 407
90506 190 292
90509 189 295
90510 244 284
90511 474 513
90512 216 335

Min 36 89

» Joueur X1, CO, présent une progression linéaire et continu.

» Joueur X2, C2, suit une trajectoire fragmentée et désorganisée.
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Méthodologie Modélisation par graphes : modeles GNNs
Résultats

Performances des modeéles

Accuracy|F1_score

GRAPHSAGE APPROCHE

66.25 64.58 (50.50)

Testset:
90

/ed

Training
set: 330

COMBINEE
71.25

ECCCONV 68,75 68.74

Accuracy| F1_score
BON ELEVE co 65 70
BON REPONDANT c1 71 68
MAUVAIS REPONDANT  c2 LE

» L’approche combinée a renforcé la détection des profils et confirmé
I'impact de GGF.

» Une classification cohérente reflete la portée éducative de GGF pour tous
les types.
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Méthodologie

Progression des éleves
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Conclusion & Perspectives

O Evaluation de I'impact éducatif de GGF : apprentissage sur graphes
(GNNs).

Q lIdentification automatique des profils des éléves.

© GGF : un outil d’aide a I'orientation pédagogique.
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Conclusion & Perspectives

© Evaluation de I'impact éducatif de GGF : apprentissage sur graphes
(GNNs).

Q lIdentification automatique des profils des éléves.

@ GGF : un outil d'aide a I'orientation pédagogique.

» Complémentarité avec I'école : expérimentations plus contrdlées.

» Exploiter les dimensions temporelles avec des modeles séquentiels :
un recodage adéquat.
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Merci de votre attention
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